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&~
Ja? Beweisen! Nein? Gegenbeispiel!
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2. Wert einer optimalen Losung rekursiv definieren

€n = max{ Pn, €11+ €n—1, € T+ €h_2, ..., en—1+61}

Kleine Verbesserung:

N I n—i| ——
Verbiete weitere Schnitte -
Im linken Teilstiick!
N e |\ e’
Ertrag ¢; = p; Ertrag e,_;
Also gilt:
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1§i§n{pl + n I} 0
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der Eingabe und einem Wert einer opt. Teillosung.
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4. Optimale Losung aus berechneter Info. konstruieren
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Ubrigens: Kiirzeste Wege in kreisfreien Graphen kann man genauso

berechnen (mit min statt max und 400 statt —oo).

Genauso kann man auch das SMS-Problem 16sen (- statt +).
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