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Beobachte. Laufzeit O(n2P) poly in 1, wenn P poly in 7.
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= O(nlogn)
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‘Korollar. Sei ; ein Polynom und I1 ein stark NP-schweres |

Minimierungsproblem mit ganzzahliger
Zielfunktion und OPT(]) < »(|/],) fiir alle
Instanzen / von [ 1. Dann gibt es keinen FPTAS
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Gibt es ein stark NP-schweres Problem, fiir das es einen
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Ja! Z.B. RucksAack mit rationalen Grofsen und Profiten!

Warum?

Missten um Produkt der Nenner skalieren, um
ganzzahlig zu werden.
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