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1
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Wie gut wurden die Aufgaben gelost?

2. Augmentieren 42 %
3. Primzahlen 47 %
4. Amortisierte Analyse 59 %




/usammenfassung der drei Tests

Test 1] Test2 Test3

Tellnehmer 225 191 169
(in % von 365) 62 % 52 % 46 %
Durchschnitt Punkte 27 .4 30,1 33,3
Anteil tiber 40% 542% 665% 77,5%

Alle drei Tests mitgeschrieben 157
Anteil iiber 40 % der Punkte 130
82,8 %
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e Nutzen Sie meine Sprechstunde (Mi, 13-14 Uhr)

Auch in der letzten Vorlesung (Do, 6.2.) konnen Sie
Fragen stellen. Ich bringe alle Folien mit.
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Rekord Il:

optimale 15.112-Stadte-Tour
[Applegate, Bixby, Chvatal, Cook
2001]
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Exakte Berechnung: Brute Force

Algorithmus:

Laufzeit:

Speicher:

e Fiir jede Permutation o von (1,2,...,n):

Berechne die Kosten der Tour durch die
Knoten vq, ..., v, in dieser Reihenfolge:

e Gib die kiirzeste Tour zurtick.

Anzahl Permutationen von n Objekten: n!

Halt man den 1. Knoten fest, so bleiben ,,nur” (n — 1)! Permutationen.

Berechnung einer Tourldnge c(o): O(n) Zeit.
Berechnung der nachsten Permutation: 777

Ang. 777 = O(n), dann ist die Laufzeit O(n!).

O(n) fiir: bisher beste, aktuelle & nachste Permutation.
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